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概要
株価変動記事では，株価変動を表現する株式用語

が用いられることが多い．そのような記事の自動生
成を目的として，大規模言語モデルに数日間の株価
の推移を与え，株価変動の特徴を適切に表す専門用
語を自動で選択させる手法の評価を行った．本手法
により，株価変動記事の記者が人手でつけた用語
や，それに意味が近い用語を高い精度で選択でき
ることが分かった．また，few-shot学習や fine-tuning
を行うことで，さらに性能を向上させられることが
示された．

1 はじめに
株価の変動を報じるニュース記事は，株価がどれ

だけ上昇または下落したかという情報に加え，新製
品の発表や社会的な情勢といった，価格変動の要因
を知ることができるという点で有用である．通常，
このような記事は人手で作成されているが，より多
くの銘柄について取り扱えるようにするために，自
動で大量に生成されることが望まれる．
株価変動記事では，株式に関する専門的な用語が

用いられることが多い [1] [2]．特に，株価変動を表
現する株式用語（以下，株価変動用語）は頻繁に用
いられ，株価変動の大きさや連続性などによって使
い分けられている．例えば，株価上昇において，株
価が急に大きく上昇したときは「急伸」，株価が連
続して上昇したときは「続伸」というように区別さ
れる．株価変動記事を自動生成する上で，株価の時
系列データを自動で分析して文章にする必要がある
が，数値の変動の仕方を微妙なニュアンスによって
正しく使い分けることは極めて重要である．
この問題に対し本論文では，大規模言語モデルに

数日間の株価の推移を与え，株価変動の特徴を適切
に表す専門用語を自動で選択させた．大規模言語モ
デルとしては，自然言語処理の幅広い分野で高い性
能を示す ChatGPT[3]を用いて評価を行った．その

結果，株価変動記事の記者が人手でつけた用語や，
それに意味が近い用語を高い精度で選択できること
が分かった．また，few-shot 学習や fine-tuning を行
うことで，さらに性能を向上させられることが示さ
れた．以下に本論文の貢献を簡潔に述べる．

• 大規模言語モデルが，株価変動データを対応す
る株式用語に変換する性能を明らかにした．

• 株価の変動とその原因に相当するニュース記事
の文章から，自動で株価変動記事を生成できる
可能性があることを示した．

2 関連研究
ニュース記事と株価に関連する研究として，い
くつかの先行研究が存在する．Kalshani ら [4] は，
ニュース記事の見出しと数学的な指標を組み合わせ
ることで，株価を予測する手法を提案した．Chen[5]
は，ニュース記事の見出しのみを用いて，経済的な
大きな出来事が起きた後の短期間の株価変動を予測
した．また Kalyaniら [6]は，効率的市場仮説の問題
点について議論し，ニュース記事を利用した株価動
向予測に関するプロジェクトを提案した．
さらに，Liuら [7]，Gongら [8]は，サポートベク
ターマシンや長・短期記憶 (LSTM)といった，いく
つかの機械学習，深層学習の手法について，経済
ニュース記事を用いた株価変動予測の性能を評価
した．

3 データセット
3.1 株価変動用語
本論文における「株価変動用語」とは，株価の変
動の仕方を表現する際に用いられる株式用語 (証券
用語) のことを指す．1 節で述べた「急伸」や「続
伸」も株価変動用語に含まれる．数日間の株価の推
移から株価変動用語を選択させるにあたり，候補と
なる用語を選定した．株価の短期間の変動からは

― 1559 ―

言語処理学会 第30回年次大会 発表論文集（2024年3月）

This work is licensed by the author(s) under CC BY 4.0
 (https://creativecommons.org/licenses/by/4.0/).



表 1: 各株価変動用語ごとの事例数
急伸 急騰 続伸 連騰 反発
27 16 71 11 99
堅調 急落 続落 反落 軟調
20 93 55 53 28

続急伸 続急騰 急反発 続急落 急反落 合計
21 2 31 26 59 612

判定できない用語や，株価変動記事での出現頻度
が少ない用語は除外し，「急伸」，「急騰」，「続伸」，
「連騰」，「反発」，「堅調」，「急落」，「続落」，「反落」，
「軟調」，「続急伸」，「続急騰」，「急反発」，「続急落」，
「急反落」の合計 15単語を候補とした．

3.2 株価変動記事の収集
株価の変動に関するニュース記事の収集対象とし

て，ファイナンスに関するニュース記事を配信して
いるWebメディアである “Yahoo!ファイナンス”1）と
“MINKABU”2）を利用した．“Yahoo!ファイナンス”
の「日本株」タブのニュース記事と，“MINKABU”
の「個別株」タブのニュース記事から，3.1節で選
定した 15個の株価変動用語を見出しに含む記事を
抽出し，合わせて 1,000件の記事を収集した3）．収
集した記事からは，記事の見出しと配信日を取得し
た．また，記事ページからリンクされている当該銘
柄の株価時系列データを参照し，記事配信日から
遡って一週間までの株価の終値を “Yahoo!ファイナ
ンス”および “MINKABU”から取得した．
収集した 1,000 件の記事のうち，重複する記事

や，個別株の上昇・下落には関係ない記事を除外し
た 612件について，取得した情報から「記事に出現
する株価変動用語 (「急伸」など)」と「配信日から
遡って一週間の終値」からなるデータセットを作成
した．表 1に各株価変動用語ごとの事例数を示す．
ここで，「急騰」,「連騰」,「続急騰」については，

事例数が少ないため，それぞれほぼ同じ意味の用語
である「急伸」,「続伸」,「続急伸」の事例として扱
うことにした．また，「堅調」,「軟調」については，
株価の短期間の変動からは判定が難しいことが分
かったので，判定候補の単語からは除外した．よっ
て，最終的には以下の 10単語で株価変動用語の選
択を行う．これらの 10用語に対応する株価変動の
例を付録の図 2に示す．
続伸⇔続急伸⇔急伸⇔急反発⇔反発
1） https://finance.yahoo.co.jp/

2） https://minkabu.jp/

3） 2023年 11月 8日～2024年 1月 5日に配信された記事．

続落⇔続急落⇔急落⇔急反落⇔反落
このデータセットのうち，各用語 10事例，合計

100事例を収集したものを評価事例とし，残りを訓
練事例の候補集合とした．ただし，「厳しい評価基
準」として，これらの 10語間の誤りを許容しない
場合，および，「緩い評価基準」として，人手でも用
語の区別が難しいような用語 (上記で”⇔”で直接結
ばれている，合計 8組の用語組)同士の誤りは許容
する場合の二種類の評価を行う．なお，「緩い評価
基準」での評価を行う際の fine-tuning においては，
誤りを許容する用語間で訓練事例を拡張4）したもの
を訓練事例の候補集合とした．

4 大規模言語モデルを用いた株価変
動用語選択
連続した数日間の株価の終値を与え，3.2節で定
めた 10 語の株価変動用語の中から，数日間の価
格の変動の仕方に最も近い用語を ChatGPT に選択
させるタスクを行う．ただし，すべてのタスクで
OpenAI API 5）を用いる．ここで，株価変動用語の選
択の際に，一週間分の株価の終値のうち何日分を参
照するのが最適であるかの予備調査を行った結果
をふまえて，株価の終値を参照する日数は 3日間と
する．

4.1 zero-shot学習

4.1.1 ベースライン
プロンプトに
• 候補となる 10種類の株価変動用語
• 3日間の株価の終値

のみを与え，ChatGPT に株価変動用語を選択させ
る．モデルには GPT-4[3] を用いる．これにより，
ChatGPTが事前訓練時に獲得している汎用的な言語
知識のみで，どの程度用語の判別ができるかを調べ
る．以下に実際のプロンプトを示す．

messages=[
{”role”: ”system”, ”content”: ”あなたは一昨日、昨

日、今日の株価の終値を見て、「急伸」「続伸」「反
発」「急落」「続落」「反落」「続急伸」「急反発」「続
急落」「急反落」の中から、価格の変動の特徴に最も
よく当てはまる用語を選択する AIです。”},

4） 例えば，「続急伸」の事例は，同じ株価変動で「続伸」と
「急伸」の事例としても訓練事例に追加する．

5） https://platform.openai.com
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{”role”: ”user”, ”content”:（3日間の株価の終値）}]

4.1.2 株価変動用語の定義を含むプロンプト
プロンプトに
• 候補となる 10種類の株価変動用語
• 各用語の定義
• 3日間の株価の終値

を与え，zero-shotで ChatGPTに株価変動用語を選択
させる．モデルには GPT-4を用いる．以下に実際の
プロンプトを示す．

messages=[
{”role”: ”system”, ”content”: ”あなたは一昨日、昨

日、今日の株価の終値を見て、「急伸」「続伸」「反
発」「急落」「続落」「反落」「続急伸」「急反発」「続
急落」「急反落」の中から、価格の変動の特徴に最も
よく当てはまる用語を選択する AIです。”

”急伸：昨日から今日にかけて、株価が大きく上
昇すること。”

”続伸：連続して株価が上昇すること。”
”反発：株価が下落から上昇に転じること。”
”急落：昨日から今日にかけて、株価が大きく下

落すること。”
”続落：連続して株価が下落すること。”
”反落：株価が上昇から下落に転じること。”
”続急伸：株価が連続して、かつ大きく上昇する

こと。”
”急反発：株価が下落から、大きな上昇へと転じ

ること。”
”続急落：株価が連続して、かつ大きく下落する

こと。”
”急反落：株価が上昇から、大きな下落へと転じ

ること。”},
{”role”: ”user”, ”content”:（3日間の株価の終値）},

]

4.2 few-shot学習
few-shot学習により，ChatGPTに株価変動用語を

選択させる．few-shotとして，3節で用意したデータ
セットの訓練事例の候補集合の中から，各用語 1事
例ずつ，合計 10事例を収集したものを用いる．し
たがって，プロンプトには以下の情報が含まれる．

• 候補となる 10種類の株価変動用語
• few-shotとして，各株価変動用語と，それに対
応する 3日間の株価の終値

• 3日間の株価の終値
モデルには GPT-4を用いる．以下に実際のプロンプ
トを示す．

messages=[ {”role”: ”system”, ”content”: ”あなたは
一昨日、昨日、今日の株価の終値を見て、「急伸」
「続伸」「反発」「急落」「続落」「反落」「続急伸」「急
反発」「続急落」「急反落」の中から、価格の変動の
特徴に最もよく当てはまる用語を選択する AI で
す。”},
{”role”: ”user”, ”content”: ”(102.0, 100.0, 118.0)”},
{”role”: ”assistant”, ”content”: ”急伸”},
・・・（中略）・・・
{”role”: ”user”, ”content”: ”(1808.0, 2087.0,

1818.0)”},
{”role”: ”assistant”, ”content”: ”急反落”},
{”role”: ”user”, ”content”:（3日間の株価の終値）} ]

4.3 fine-tuning

OpenAI API を利用して，gpt-3.5-turbo6）を fine-
tuningする．訓練事例として，3節で用意したデー
タセットの訓練事例の候補集合の中から，各用語 10
事例ずつ，合計 100事例を収集する．

fine-tuningされた gpt-3.5-turboを用いて，ChatGPT
に株価変動用語を選択させる．評価時のプロンプト
は 4.1.1節と同様である．

5 評価
評価実験において，評価事例 100事例に対して，
参照用語と同一の用語を選択した事例数を表 2に，
評価結果における混同行列を図 1に示す．
表 2: 評価事例 100事例に対する正解数
(厳: 厳しい評価基準，緩: 緩い評価基準)

評価 ベース 用語 few- fine-
基準 ライン 定義 shot tuning
厳 44 45 51 53
緩 84 87 92 91

厳しい評価基準において，100事例に対してすべ
て無作為に用語を選択した場合の正解事例数は 10
程度になると予想される．本論文で評価を行ったす
べての手法で，正解事例数は 10を上回った．また，
緩い評価基準において，100事例に対してすべて無
作為に用語を選択した場合の正解事例数は，誤りを
許容する用語数の総数となることから，26程度にな

6） https://platform.openai.com/docs/models/gpt-3-5
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(a) ベースライン (b) 用語定義

(c) few-shot (d) fine-tuning

図 1: 評価実験における混同行列 (赤枠線で囲まれた範囲は，緩い評価基準における正解に相当する）

ると予想される．本論文で評価を行ったすべての手
法で，正解事例数は 26を大幅に上回った．
どちらの評価基準においても，few-shot 学習や

fine-tuning を行ったとき，zero-shot 学習で評価を
行ったときよりも正しい用語を選択できた事例数が
増加した．本論文のタスクのように時系列数値デー
タを扱うタスクであっても，ChatGPTに対して例示
を行うことで，さらに性能を向上させられることが
示された．

6 おわりに
本論文では，株価の時系列データから，株価変動

記事で用いられる株価変動用語を自動で生成する手
法に取り組み，評価を行った．大規模言語モデルで
ある ChatGPTに 3日間の株価の推移を与え，株価変

動の特徴を適切に表す専門用語を自動で選択させ
た．その結果，人手でも用語の選択が難しい程度の
ニュアンスの違いを許容すれば，高い精度で株式用
語を選択できることが示された．また，few-shot学
習や fine-tuningを行うことで，さらに性能を向上さ
せられることが明らかになった．これは，将来的に
適切な株価変動用語を含んだ株価変動記事を自動で
生成する上で，重要であるといえる．残された課題
として，より長期的な株価変動に対して株価変動用
語を選択する手法について，検討を行いたい．
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A 株式用語に対応する株価変動の例

(a) 急伸 (b) 急落 (c) 続伸

(d) 続落 (e) 反発 (f) 反落

(g) 続急伸 (h) 続急落 (i) 急反発

(j) 急反落

図 2: 株式用語に対応する株価変動の例
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