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3.3.2 self-attention
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[CLS] | 0.0550 | 0.1216 | 0.0463 | 0.0531 | 0.1045 | 0.1305 | 0.1063 | 0.3827

The | 0.1150 | 0.1325 | 0.1035 | 0.0894 | 0.1535 | 0.1552 | 0.1272 | 0.1237
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sat | 0.0819 | 0.1213 | 0.1661 | 0.0722 | 0.1056 | 0.1131 | 0.1243 | 0.2156

on 0.0839 | 0.0780 | 0.1188 | 0.0924 | 0.3052 | 0.0790 | 0.1081 | 0.1287

the | 0.1022 | 0.1264 | 0.1097 | 0.0850 | 0.2118 | 0.1337 | 0.1282 | 0.1031

mat | 0.0711 | 0.0292 | 0.3335 | 0.2328 | 0.0544 | 0.0279 | 0.1053 | 0.1459
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Model P R F1
BERT only 0.5298 0.6010  0.5889
BERT + Linear 0.5526 0.5972 0.5901
BERT + GRU 0.5861 0.6183 0.6013
BERT + GCN-SD 0.5902 0.6560  0.6209
BERT + GAT-SD 0.5902 0.6627 0.6238
BERT + GCN-SA 0.5830  0.6570  0.6172
BERT + GAT-SA 0.5880  0.6578 0.6204
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